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Este artigo tem como objetivo analisar a composicdo e organizacao setorial da industria criativa brasileira a
partir da estrutura produtiva, tecnoldgica e ocupacional. Ao utilizar matrizes de correlagées e aplicar os
métodos de reducdo dimensional (ACP) e de analise de aglomeracdes (cluster analysis) aos dados, a pesquisa
especifica uma taxonomia para a induUstria criativa do Brasil. Os resultados mostram que a indUstria criativa
brasileira apresenta diferencas setoriais em funcdo do tipo de criatividade — cultural, cientifica e tecnoldgica —
inserida como capabilities em seu processo produtivo. Sdo identificados quatro padrdes setoriais, denominados
de industria criativa intensiva em escala, em mao de obra/criatividade cultural, em tecnologia/bens de capital
e em criatividade cientifica.
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1. Industria, produtividade e competitividade
1.1. Dinamicas industriais setoriais e dos sistemas de producéo



1. Introducao

O desenvolvimento da atividade produtiva é um processo dindmico. Transformacoes
sociais, mudancas tecnologicas e a expansdo dos mercados sdao algumas das razdes que explicam
a dinamica do sistema produtivo. Diante dessas transformacdes, alguns autores defendem a
necessidade de se modernizar os critérios de classificacdo setorial da atividade produtiva para
além dos nexos de complementariedade, da natureza da atividade econdmica e da base de fatores
mobilizados no processo produtivo (GROEN E WALSH, 2013; POTTS et al., 2008). Por isso,
novas denominagdes e delimitacdes setoriais vém sendo formuladas por organismos multilaterais
e orgdos de estatisticas gorvenamentais, a exemplo da classificacdo de industrias criativas
(DCMS, 1998; FIRJAN, 2012; UNCTAD, 2013, 2015).

Segundo Malerba (2009), as atividades econémicas mudam ao longo do tempo e, por isso,
as delimitacgdes setoriais mais atuais devem captar suas leis de movimento e emergéncia, de forma
que se viabilize o diagndstico de novos padrdes setoriais na economia contemporanea. Esse
trabalho enquadra-se nessa tentativa, pois objetiva identificar a ocorréncia de padrdes setoriais na
composicdo da industria criativa brasileira. A hipotese tracada é de que a economia criativa
apresenta diferencas setoriais em funcéo do tipo de criatividade — cultural, cientifica e tecnoldgica
— inserida como capabilities em seu processo produtivo. Admite-se que as atividades econdémicas
do segmento industrial da economia criativa tendem a reproduzir um padréo intensivo em escala
e pouco concentradas em skills.

Desde o surgimento do primeiro modelo de classificacdo setorial da industria criativa
(DCMS, 1998), inumeros trabalhos fomentaram o debate académico e politico em torno do setor.
Em um debate conceitual, a definigdo e os limites de delimitacdo setorial tém sido amplamente
discutidos, ndo apresentando, contudo, um consenso entre os trabalhos teéricos (CAVES, 2000;
CUNNINGHAM, 2002 e 2010; HOWKINS, 2013). Neste trabalho, ndo s@o consideradas
atividades informais em decorréncia da disponibilidade de dados e, por isso, admite-se a definicao
de setores criativos como sendo 0s componentes setoriais da economia em que a criatividade é
um insumo e um conteldo (artistico, tecnoldgico e/ou cientifico) e cuja propriedade intelectual
consiste em um resultado (POTTS E CUNNINGHAM, 2010).

No Brasil, a producdo bibliografica sobre a industria criativa é relativamente vasta,
contudo, poucos sdo os trabalhos empiricos que realizam diagndsticos setoriais, tendo em vista a
escassez de estatisticas especificas. Utilizando-se de dados do mercado de trabalho como proxy,
alguns autores empreenderam diferentes analises. Ferreira-Neto, Freguglia e Fajardo (2012)
identificaram que as caracteristicas setoriais contribuem significativamente para a
heterogeneidade salarial verificada na industria criativa brasileira. Oliveira, Araujo e Silva (2013)
estimaram a participacdo dessa inddstria no PIB, verificando que o crescimento do seu valor
adicionado é superior @ média da economia. Bem, Giacomin e Waismann (2015) identificaram
padrbes de associacdo setorial na industria criativa em uma regido do Rio Grande do Sul. Em
estudo para a regido Nordeste, Cavalcante, Benevides e Pires (2015) encontraram padrfes
locacionais na distribuicdo do emprego de setores criativos. Utilizando-se de dados da Pesquisa
de Inovacdo (PINTEC), Cavalcante e Avellar (2020) investigaram os padrfes setoriais de
inovacdo da industria criativa brasileira, também adotando a nogéao de criatividade psicodindmica
— cultural, cientifica e tecnoldgica — como estratégia de delimitacdo setorial. Até onde se sabe, é
0 Unico trabalho que adota tal nog&o para o Brasil.

Este artigo pretende contribuir com a discusséo reportada, ao fornecer um diagndstico para
a industria criativa brasileira a partir de uma taxonomia de classificagdo setorial, relevante para
orientar politicas de inovacao direcionadas ao setor, de modo a garantir o fomento publico com
base nas especificidades de cada segmento. O artigo esta organizado em quatros se¢oes, incluindo
esta introducdo. A secdo 2 apresenta 0s aspectos tedricos e as evidéncias empiricas sobre a
indUstria criativa. A secdo 3 descreve a estratégia empirica, enquanto a se¢do 4 analisa e discute
os resultados. Por fim, a se¢cdo 5 esboga as conclusdes.



2. Industria criativa: aspectos teoricos e evidéncias empiricas

2.1. Conceito, objeto e modelos de classificacdo setorial da industria criativa

A literatura internacional reporta sete modelos de classificacdo setorial de industria
criativa (CARVALHO; CRUZ, 2017; CAVALCANTE, 2015), os quais subsidiam uma
infinidade de exercicios empiricos de mensuracdo: Induastria Criativa proposto pelo DCMS (1998
e 2010); Circulos Concéntricos sugerido por Throsby (2001 e 2008) e revisto por Kea European
Affairs (2006); Cultura e Criatividade da UNESCO (2012); Propriedade Intelectual e Criatividade
elaborado pela Organizacdo Mundial da Propriedade Intelectual (WIPO, 2003) e o modelo
sintese de industria criativa da UNCTAD (2008 e 2013).

Observa-se que 0 modelo proposto pelo DCMS (1998 e 2010) néo realiza nenhuma
categorizacdo interna. Em contraposicdo, os modelos concéntricos (KEA EUROPEAN
AFFAIRS, 2006; THROSBY, 2001; UNESCO, 2012) e de texto simbdlico (HESMONDHALGH,
2007) apresentam distingdo em relacdo ao grau de apropriabilidade de ativos criativos presentes
nas atividades incorporadas nos respectivos modelos. Cabe destacar que os modelos concéntricos
e de texto simbodlico apresentam maior grau de importancia para a criatividade cultural em
detrimento da criatividade cientifica e tecnoldgica. Muitos dos trabalhos brasileiros estdo
inspirados nessa perspectiva, cuja énfase principal esta na nocdo de industria criativa
fundmaentada no conceito de classe criativa.

A delimitacdo baseada em direitos autorais proposta pela WIPO (2003) apresenta um
critério objetivo de selecdo de atividades econdmicas, que por utilizar uma taxonomia
internacional de propriedade intelectual potencializa a comparabilidade de exercicios de
classificacdo realizados a partir de diferentes bases estatisticas. Entretanto, negligencia atividades
culturais cujos mecanismos de salvaguarda ndo sdo necessarios, além de desconsiderar atividades
envolvidas no processo criativo que ndo geram ativos de protecao.

No Brasil, o conceito de industria criativa ganhou espaco entre o debate académico,
sobretudo, no campo das Ciéncias Humanas e Sociais. Semelhante ao debate internacional,
diversas proposicdes foram formuladas, sem, contudo, promover uma unanimidade conceitual.
Para Machado (2012), a industria criativa € um conjunto de atividades econdmicas que relacionam
concomitantemente criatividade e cultura, em que o capital intelectual € o ativo mais
preponderante para a geracdo de valor e a promogéo de inovagéo.

Fundamentando-se no marco tedrico-analitico internacional e nacional, a FIRJAN (2008)
empreendeu esforcos para desenvolver um modelo de classificacdo da inddstria criativa brasileira,
de modo a considerar as especificidades da realidade nacional. O modelo de delimitacéo setorial
proposto para a industria criativa do Brasil, referenciou-se em atividades econdmicas que utilizam
a criatividade cultural, cientifica e tecnoldgica como escopo, de modo que selecionou atividades
envolvidas nos ciclos de criacéo, producao e distribuicdo de bens e servigos em que a criatividade
e o capital intelectual sdo insumos primarios (UNCTAD, 2008). Posteriormente, a FIRJAN (2014
e 2019) empreendeu uma reestruturacao de sua classificacao, segregando o nucleo da industria
criativa em quatro eixos principais: consumo, cultura, midia e tecnologia. O subconjunto de
consumo € composto por atividades de publicidade, arquitetura, design e moda, cujos bens e
servicos incorporam uma espécie de “apelo simbolico distintivo ao consumo”, dados por
originalidade e identidade.

Um modelo de classificacdo semelhante foi desenvolvido pela FUNDAP (2011), tendo
sido aplicado para o estado de S&o Paulo. Esse modelo procurou utilizar a estrutura agregada do
modelo seminal do (DCMS, 1998), mas procurou compatibilizar as atividades criativas previstas
no marco internacional (UNCTAD, 2008; UNESCO, 2012; WIPO, 2003) e na experiéncia
brasileira (FIRJAN, 2008), propondo um modelo convergente. Na mesma dire¢éo, a Fundagéo de
Economia e Estatistica Siegfried Emanuel Heuser (FEE) elaborou uma classificacdo para a
industria criativa do Rio Grande do Sul, pela qual buscou compatibilizar os modelos nacionais
e internacionais (VALIATI E WINK JUNIOR, 2013).



A partir do modelo britinico e do modelo generalista a SECULT/SEI (2014)
empreenderam esforcos para desenvolver um modelo de classificacdo para a industria criativa do
estado da Bahia, com o objetivo de mensurar a estrutura ocupacional dos setores criativos. Esse
modelo classifica as atividades consideradas criativas em quatro grupos de setores. No primeiro
grupo, denominado de atividades culturais, delimita-se as atividades de patrimonio material e
imaterial, artes cénicas e expressdes culturais, publicacdo, audiovisual, madsica, midias interativas
e artesanato. No segundo grupo, o modelo classifica atividades responsaveis por criacdes
funcionais, como arquitetura e design. S&o considerados no terceiro grupo, atividades indiretas,
que ndo produzem bens simbdlicos e/ou culturais, mas que fornecem apoio ao processo produtivo
da industria criativa ou atuam na comercializacao.

Finalmente, o quarto grupo abriga atividades travessais a industria, como lazer e o turismo.

A estrutura de classificacdo setorial dos modelos reportados oferece pouca énfase
sisttmica em relagédo a organizagéo das atividades econdmicas. De igual maneira, esses modelos
apesar de incluirem atividades intrinsecas a criatividade cultural, cientifica, tecnoldgica e
econdmica, ndo propdem uma taxonomia que permita delimitar o conjunto produtivo da industria
criativa em uma perspectiva psicodindmica, na qual centra-se o debate mais recente em torno da
indUstria criativa. Ademais, tais modelos foram desenhados a partir de dados ocupacionais, em
virtude da escassez de estatisticas que remetam as novas dindmicas da organizacdo produtiva da
economia, o que limita a definicdo de padrBes. Acredita-se que ao adotar a perspectiva de Potts e
Cunningham (2010), este trabalho fornece uma contribuicdo importante a essa literatura, por
classificar a indUstria criativa brasileira a partir das regularidades setoriais em termos de estrutura
produtiva, tecnologia e aprendizado.

2.2. Evidéncias empiricas para o estudo da industria criativa

A literatura internacional indexada registra contribui¢fes importantes para a analise da
indUstria criativa. Essa literatura apresenta maior proeminéncia na area de Economia,
Administracdo, Geografia e Estudos Regionais. De acordo com Cavalcante e Avellar (2018), 0s
trabalhos relacionados a este objeto de estudo publicados em periddicos internacionais marcam-
se por uma abordagem heterogénea. Esses autores sintetizam essa heterogeneidade em quatro
aspectos: a) origem da interpretacdo conceitual de industrias criativas, énfase (ou ndo) na questao
cultural; b) a geracdo de valor pela exploracdo da propriedade intelectual como elemento
preponderante para classifica¢cdo da atividade econdmica como “criativa”; ¢) divergéncia quanto
ao tipo de criatividade; e, d) intensidade criativa incorporada ao processo produtivo, bens ou
servigos criativos. Em razdo desses aspectos, os trabalhos indexados ndo apresentam uma
uniformidade entre o referencial tedrico que fundamenta os referidos estudos, assim como nédo
existe uma homogeneidade quanto ao método e objeto investigado.

Com o intuito de construir uma revisdo empirica capaz de propiciar uma comparagao
teorico-analitica com os resultados obtidos por esta pesquisa, foi especificado um survey
bibliométrico para estudos que gravitam em torno do comportamento, desempenho e esforgo
inovativo da industria criativa. Foram usados trés critérios de especificacdo: temporalidade (2000-
2019); numero de citagdes; varidvel de comportamento inovativo. O algoritmo bibliométrico
especificado reportou 11 artigos. Muitos dos artigos estratificados utilizaram bases de dados
primarias, oriundas de estudos in loco ou estudos de casos exploratorios.

Yusuf e Nabeshima (2005) analisaram a estrutura setorial da industria criativa da Asia
Oriental, relacionando com o crescimento e o desenvolvimento urbano de metropoles
selecionadas. Os resultados indicaram a auséncia de um padrao setorial uniforme entre as cidades
analisadas. Ademais, verificou-se que o grau de diversidade setorial da industria criativa local
apresenta efeito positivo sobre a competitividade urbana das grandes cidades.

Chaston (2008) procurou identificar e analisar padrfes setoriais da indUstria criativa na
regido sudoeste do Reino Unido, utilizando de uma base primaria obtida entre 500 empresas.
Especificamente, o estudo se prop6s a identificar a taxa de colapso empresarial e indicar uma



taxonomia de classificacdo empresarial em funcdo da importancia atribuida a programas de
formacgdo e treinamento. As evidéncias encontradas indicaram que os padr8es setoriais se
diferenciam, principalmente, em funcdo do grau de inovacdo das empresas.

Lazzeretti, Boix e Capone (2008) procuraram desenvolver um mapeamento do sistema de
producdo da industria criativa para Espanha e Italia. Foram arbitrados dois grupos setoriais:
industrias culturais tradicionais e ndo-tradicionais e industrias criativas (relacionadas a
tecnologia). Foram encontradas evidéncias de que esses grupos setoriais apresentam
caracteristicas heterogéneas, reportando padrdes distintivos por meio de clusters, sendo que na
Italia se identificou 42 clusters formados por setores criativos tradicionais, 11 caracterizados por
setores de conhecimento criativo especializado e 9 clusters formados por setores diversificados.
Em relacéo a Espanha, verificou-se 17 clusters formados por setores relacionadas a tecnologia e
9 clusters setores ligados a cultura e artes.

Stam, De Jong e Marlet (2008) propuseram um recorte setorial para a inddstria criativa da
Holanda. Em face desse recorte empreenderam uma andlise da estrutura setorial, do desempenho
econdmico e da inovacdo dos setores criativos, além de estimar os efeitos de varidveis
relacionadas a esses aspectos sobre o crescimento urbano das cidades holandesas. Os resultados
do trabalho revelaram que a taxa de inovagéo da industria criativa é superior a média verificada
para empresas de mesmo porte vinculada a outras atividades econdmicas. Contudo, verificou-se
a existéncia de dissimilaridades quanto a intensidade tecnoldgica das atividades criativas, medido
pelo grau de escolaridade do pessoal ocupado e pelo nivel de intensidade de capital das empresas.
Esses setores distinguem-se por maior competitividade e pela geracdo de spillovers setoriais.
Finalmente, o trabalho identificou que a aglomeracédo setorial de industrias criativas apresenta
uma correlacdo positiva com o crescimento de redes urbanas, revelando clusters criativos ligados
aos sistemas de inovagéo.

Davis, Creutzberg e Arthurs (2009) analisaram a dinamica da industria de midia
audiovisual da industria criativa de Ontario, no Canada. Foram identificadas evidéncias de que a
heterogeneidade setorial da industria criativa audiovisual ocorre em funcdo do desempenho
empresarial (infraestrutura, recursos humanos e ambiente de negdcios), acesso a fomento publico,
ao ambiente competitivo (atividade produtiva e capabilities), interacdo empresarial (cooperacao
e spillovers) e ao dinamismo tecnoldgico do esforgo inovativo.

Mossing (2011) analisou o crescimento regional do emprego na industria criativa na
Alemanha entre 2003 e 2008, procurando identificar padrdes espaciais e associagédo locacional do
emprego formal. Foram identificadas evidéncias empiricas significativas para a relacdo do
crescimento do emprego criativo em espacos urbanos densamente industrializados, pois os dados
analisados mostram que as cidades de Munique, Berlim e Hamburgo apresentaram taxas de
crescimento acima da média do crescimento do emprego da economia alema para o periodo. Os
resultados revelaram também que os setores intensivos em tecnologia e criatividade cientifica
responderam por uma maior parcela do emprego, formando padrdes setoriais de associacdo
urbana e interagdo com universidades.

Bertacchini e Borrione (2013) buscaram identificar padrdes espaciais na distribuigédo
regional do emprego e de empresas em setores da inddstria criativa da Italia. Esse trabalho utiliza
0 modelo de classificacdo da KEA (2006) como recorte setorial de andlise. Os resultados
indicaram que as atividades de servicos da inddstria criativa apresentam um padrédo locacional de
concentracdo do emprego superior as atividades industriais. Os resultados empiricos apontaram
para a existéncia de trés padrBes setoriais, determinados pela intensidade de escala, intensidade
cientifica/tecnologica e intensidade cultural (simbdlica).

Lee e Drever (2013) estimaram um grupo de modelos para testar se as variaveis
relacionadas ao tamanho da empresa e a as caracteristicas do pessoal ocupado influenciam a
ocorréncia de atividade de inovacdo em empresas da industria criativa na cidade de Londres.
Foram encontradas evidéncias empiricas de que as empresas criativas maiores sdo mais propensas
a introduzir inovagOes de produtos, enquanto as empresas criativas mais antigas tém menor
propensdo. Outro resultado importante reside no fato de que as empresas com melhores
habilidades gerenciais séo mais inovadoras. Adicionalmente, verificou-se que ocupacdes criativas
aparecem como um forte impulsionador da inovacéo de produtos.



Boix, Hervés-Oliver e Miguel-Molina (2015) procuraram identificar e analisar padroes
setoriais na distribuicdo locacional de 966.000 empresas da industria criativa em 16 paises da
Europa, empregando analise fatorial e econometria espacial, com algoritmos de categorizacéo do
espaco-setor. Baseando-se em diferentes modelos de classificacdo da industria criativa
propuseram um recorte setorial compativel com a base de dados disponivel. Foram reportadas
evidéncias de que os paises analisados os padrdes setoriais da industria criativa sdo determinados
por uma gama complexa de economias de localizagéo e urbanizacdo, externalidades locacionais
e efeitos de transbordamentos econémico externos.

Boix et al. (2016) procuraram comparar a distribuicéo espacial das industrias criativas em
quatro paises da Unido Europeia: Franca, Gra-Bretanha, Italia e Espanha. Foram encontradas
evidéncias empiricas de que esses quatro paises se especializam em diferentes industrias criativas.
Os resultados sugerem que a Franca e a Gra-Bretanha tém uma industria mais diversificada,
embora a Franca especialize-se um pouco em setores de publicagdo, arquitetura e cinema,
enquanto a Gra-Bretanha é especializada em atividades de arquitetura. Italia apresenta fortes
indicios de especializagdo em setores ligados a moda e a engenharia. Por sua vez, a Espanha
demonstra-se especializa em atividades arquitetura e engenharia.

Machado, Simdes e Diniz (2013) procuraram verificar a existéncia de aglomeragdes
setoriais de industrias criativas no Brasil, a partir de amenidades urbanas e delineamentos
culturais das regi6es brasileiras. Foram encontrados seis clusters, sendo trés deles bem definidos
setorialmente, enquanto os demais apresentaram-se difusos e heterogéneos. Espacialmente, o
cluster 1 é formado pelas cidades de Sdo Paula e Rio de Janeiro, as quais abrigam atividades
econdmicas ligadas ao audiovisual e editorial. Esse cluster também €é formado por atividades
econémicas vinculada a arte cultura, lazer e recreacdo. Por sua vez, o cluster 2 é formado por
importantes capitais brasileiras, cidades e regides metropolitanas, tradicionalmente associadas ao
ensino superior e atividades de pesquisa. Esse cluster é denominado de centros criativos
universitarios. O cluster 3, composto de 99 municipios, baseia-se em atividades ligadas ao
turismo, musica, artesanato e patriménio histérico, que refletem uma orientacdo a criatividade
cultural e artistica, com setores pouco tecnoldgicos.

Os resultados elencados nesse conjunto de trabalhos empiricos fornecem evidéncias que
sugerem que a escala setorial e o desempenho econdmico das empresas, bem como as
caracteristicas do pessoal ocupado influenciam a organizacéo setorial da industria criativa.

3. Estratégia Empirica

3.1. Base de dados e recorte setorial

O exercicio empirico realizado neste artigo foi operacionalizado com dados da Relagédo
Anual de Informac6es Sociais (RAIS) e tabulagdes especiais da Pesquisa Industrial Anual (PIA)
e da Pesquisa Anual de Servicos (PAS), publicadas pelo Instituto Brasileiro de Geografia e
Estatistica (IBGE), referente ao periodo 2006-2016. A PIA e PAS correspondem a mais
abrangente investigacdo da estrutura empresarial brasileira e equipara-se aos surveys. Estes
surveys que integram o Programa Anual das Pesquisas Estruturais por Empresa do IBGE e
fornecme informagOes setoriais sobre estrutura, desempenho e trabalho. Para dados de
exportacdo, recorreu-se ao Ministério da Industria, Comércio Exterior e Servigo. As variaveis
foram combinadas a fim de se obter indicadores de uteis a investigagéo (Tabela 1).



Tabela 1 — Descrigdo das variaveis utilizadas na pesquisa

Variével | Indicador | Descrigéo
Empresas EMP Total de empresas constituidas e ativas no ano
Empresas exportadoras EXP Total de empresas exportadoras no ano
. Proporgéo de mestres e doutores contratados em dedicacao
Skill ESC . e . ~
exclusiva em atividades de inovacao
Razdo entre o investimento em
Intensidade de capital IC maquinas/equipamentos/instalagdes e os salarios, retiradas
e outras remuneragdes
Média do pessoal ocupado  MPO Média do pessoal ocupado por empresa
Producéo VBP Valor bruto da producéo

Razdo entre o valor adicionado e o nimero de

Produtividade do Trabalho PT trabalhadores

Receita de vendas REC Receita bruta de vendas de produtos e servicos

Regime tributario RT Proporcao de empresas com adesao ao simples nacional
Remuneracao REM Remuneracdo média por empresa

Valor adicionado VA Valor adicionado

Fonte: PIA, PAS, RAIS, MIDC (2006-2016).

Na literatura internacional ndo existe consenso sobre quais setores devem ser considerados
como pertencentes ao nucleo das industrias criativas ou culturais (FLEW; CUNNINGHAM,
2010). No entanto, ha argumentos favoraveis a inclusdo de atividades econdmicas intensivas em
criatividade cientifica e tecnolégica em setores com alto potencial de crescimento
(MANGEMATIN; SAPSED; SCHUBLER, 2014), que fornecam insumos relevantes para
atividades econdmicas geradoras de propriedade intelectual, ativos simbdlicos e de
entretenimento (CAVALCANTE; AVELLAR, 2018). Entédo, para arbitrar o conjunto de setores
da industria criativa brasileira utilizamos como parametro a metodologia proposta por Bakhshi,
Freeman e Higgs (2013), em que foram selecionadas atividades intensivas em criatividade,
definido pela proporcdo da forca de trabalho qualificada e criativa atuando em dedicacédo
exclusiva em atividades de inovacdo dentro das empresas. Este é critério é replicado por outros
trabalhos empiricos publicados na literatura internacional.

A partir desse procedimento, o conjunto de empresas foi estratificado em 12 setores
econémicos (Quadro 1), formados por 107 atividades econdmicas em que a criatividade é
processada como um insumo ou € representada em forma de conteudo, na dimensdo artistica,
cientifica e/ou tecnolodgica. A selecao das atividades econdmicas que compdem cada setor criativo
ponderou aspectos exploratorios relacionados aos cddigos das classes da Classificacdo Nacional
da Atividade Econdmica (CNAE) dentro da PIA e PAS em cinco digitos: a) existéncia de registros
de ativos simbodlicos! na Fundagio Biblioteca Nacional (FBN) associado ao CNAE; b) existéncia
de registro de propriedade intelectual® no Instituto Nacional de Propriedade Intelectual (INPI) no
CNAE; c) comparagdo com outros modelos de classificagdo da industria criativa; e, d) relevancia
da atividade para matriz cultural. Essa opc¢éo buscou compatibilizar a pesquisa ao plano amostral
da PIA e PAS, além de fundamentar uma delimitacdo setorial passivel de comparagdo com
estudos internacionais.

1 Obra literaria, artistica, cientifica ou qualquer de criacdo intelectual. Lei Federal n® 9.610/98 (BRASIL, 1998)
2 Marca, patente, desenho industrial e indicacdo geografica. Lei Federal n° 9.279/1996 (BRASIL, 1996)



Quadro 1: Recorte setorial proposto para o estudo industria criativa no Brasil

) o i

g < | O | < <Z( < | W IﬁI:J

Setor criativo Qly|s|o||z|L|E
0 2| Z| |5 )

D L <

Artes e criagcd@o artistica
Artesanato e producdo de artefatos
Audiovisual

Biotecnologia, coméstico e beleza
Design

Engenharia e arquitetura

Moda (cria¢a@o e indUstria)
Publicacéo

Publicidade e servigos relacionados
Servigos criativos personalizados
Software, games, aparelhos e plataformas digitais

Recreacdo e lazer
Fonte: Elaborado pelos autores.
Nota: Em relacdo ao modelo da FIRJAN, a diferenca do recorte adotado consiste nas atividades agrupadas em cada setor.

3.2. Procedimento estatistico

O procedimento estatistico foi dividido em duas etapas. A primeira etapa foi baseada em
analise fatorial e reducdo dimensional, com o objetivo de especificar as regularidades estatisticas
do conjunto de dados capazes de explicitar uma taxonomia para os padrdes de setoriais da
indUstria criativa brasileira. A segunda etapa aplicou o método de cluster ndo hierarquico, com o
intuito de caracterizara composicao setorial de cada padrdo identificado.

A escolha dessas técnicas € justificada por serem os métodos mais utilizados na literatura

internacional para o estudo de padrdes setoriais (Archibugi, 2001; Breschi e Malerba, 1997,
Malerba, 2005; Flor e Oltra, 2004; Evangelista, 2000; Campos e Urraca 2009). O procedimento
de reducdo dimensional empregou a abordagem fatorial e de cluster.
Com a aplicacdo dessas técnicas buscou-se a “redugdo do nimero original de variaveis, por meio
da extracdo de fatores independentes, de tal forma que estes fatores possam explicar, de forma
simples e reduzida, as variaveis originais” (MELO, 2006, p. 54). Admitiu-se que cada variavel X/
(Quadro 1) é linearmente dependente de outras variaveis aleatorias ndo observadas Fi,F»,...,Fm
(m<p) — denominadas de fatores comuns —, e p fontes adicionais de variacdo e1,e,...,ep, que
representam fatores especificos e aleatorios ndo explicados (erros).

A anélise fatorial considera que as p+p(p-1)/2 = p(p+1)/2 variancias e covariancias para
X podem ser reproduzidas a partir de pm cargas fatoriais (aij) e p variancias especificas (yi).
Quando m = p, qualquer matriz de covariancia pode ser reproduzida exatamente como AA', e vy
pode ser nula. Isso implica na imposicao de condi¢des que permitam a obtencdo de estimativas
Unicas de A e y, de modo que ¥j =V (n;) seja a variancia Unica de Zj. Tal variancia pode ser
dividida em duas componentes principais: comunalidades, que estima a fragdo da variancia de z;,
explicada pelos fatores comuns (Fk); e a pror¢do da variancia de z; da varidvel estudada, que
deverd satisfazer os critérios de singularidade entre as variaveis e associacdo aos erros de medicao
das variaveis agrupadas. Por isso, a correlacdo entre z; e fj € dada por Cov (zi; fj) = Ay, que
consiste no peso fatorial de j na variavel i. Portanto, os fatores comuns (Fk) sdo independentes e
igualmente distribuidos, com média 0 e variancia 1, enquanto os fatores especificos (&,) séo
independentes e igualmente distribuidos, mas com média O e variancia (y;). Satisfeitas essas
condicdes, foram estimados os fatores de representacdo de padrbes setoriais, decorrente da
combinacdo linear das variéveis estudadas:



Fl = d11X1 + d12X2 + -+ dlmXi
FZ ES d21X1 + d22X2 + -+ dZmXi (01)

Fm = dm1X1 + dm2X2 + -+ dmiXi

Em que, Fm corresponde aos fatores comum, dmi 0s coeficientes dos escores fatoriais e Xi as
variaveis originais. O escore fatorial resulta da multiplicacdo dos coeficientes dmi pelos valores
das variaveis originais.> Fundamentando-se em Kaiser (1958), aplicou-se o Teste Kaiser-Meyer-
Olkin (KMO) para avaliar a adequagéo da amostra quanto ao grau de correlacdo parcial entre as
variaveis, admitindo-se valores proximos de 1 como satisfatorios. Adicionalmente, aplicou-se o
teste de esfericidade proposto por Bartlett (1950) com o intuito de avaliar o determinante da matriz
e rejeitar a hipdtese alternativa de multicolinealidade.

Com a finalidade de classificar os padrdes setoriais encontrados na andlise fatorial adotou-
se a Analise de Cluster, que consiste em uma estratégia exploratdria empregada para agrupar as
empresas e setores criativos em grupos homogéneos (MAROCO, 2007). Esse enfoque teve por
escopo fundamental definir a estrutura dos dados de maneira a alocar as observagdes
endogenamente homogéneas em um mesmo cluster de dados, enquanto se maximizou a
heterogeneidade com os demais clusters, modelando suas dissimilaridades.

Com base dos trabalhos de Boix, Hervas-Oliver e Miguel-Molina (2015), adotou-se a
Distancia Euclidiana Quadratica (DEQ) como medida de dissimilaridade, pela qual a distancia
entre duas observacdes (i e j) corresponde a soma dos quadrados das diferencas entre i e j para

todas as p variaveis inseridas no modelo estatistico, conforme representado:
p

dlzj = Z(xik - Xjk)z (02)

k=1

Em que: x;j € a i-esima caracteristica da i-ésima atividade econdémica criativa; Xik corresponde a j-
ésima caracteristica da j-ésima atividade econdémica criativa. De acordo com Field (2005), quanto
mais proximo de 0 for a distancia, mais similares sdo os objetos comparados.*

4. Analise dos resultados

Conforme mostrado na Tabela 2, os dados gerais de estrutura e desempenho da indUstria
criativa brasileira reportaram a existéncia de 12 correlacGes, sendo 10 positivas e 2 negativas. O
sumario representativo das correlac6es indica que a variavel EMP apresentou 0 maior nimero de
associagOes (REC, VBP, VA e EX). Em magnitude, as maiores correlagcdes foram identificadas
entre as variaveis VA com REC e VPB. Essas duas relacdes sdo explicadas contabilmente, visto
que a formacdo da riqueza setorial corresponde a diferenca liquida entre o volume bruto de
receitas e as despesas com insumos, de modo que uma maior produgdo permite a alavancagem
das receitas, o que potencializa o VA. Por outro lado, a relagdo observada entre REC e EX indica
a relevancia do comércio exterior para as industrias criativas, cuja receita bruta setorial
acompanha o aumento do quantitativo de empresas criativas orientadas a exortacdo. Trata-se de
um resultado similar ao encontrado por Chaston (2008), de que a internacionalizacdo das vendas
entre empresas criativas eleva a receita bruta dos setores criativos exportadores, estimulado
inovagdes de produto e o nivel de treinamento.

3 Fundamentando-se em Taherdoost, Sahibuddin e Jalaliyoon (2014) a escolha dos fatores foi baseada nos critérios
de Kaiser (Kaiser, 1958) e Scree (Cattell, 1966), pelo Método dos Componentes Principais e Varimax.

4 Adotou-se 0 método ndo hierarquico e o algoritmo K-Média para proceder o agrupamento, a fim de arbitrar os
clusters de acordo com o nimero de padrdes encontrados na analise fatorial (MAROCO, 2007).



Tabela 2 — Sumério representativo da matriz de correlagdo do conjunto de dados

Coeficiente de correlagdo

Variareis correlacionadas

2010 | 2011 | 2012 | 2013 | 2014 | 2015 | 2016

REC/EMP 0,538 0,544 0,540 0,519 0,494 0,497 0,471
VBP/EMP 0,563 0,564 0,540 0,541 0,513 0,505 0,495
VA/EMP 0,588 0,592 0,598 0,578 0,542 0,510 0,542
EX/EMP 0,657 0,624 0,578 0,558 0,567 0,563 0,573
RT/RM -0,522 -0,509 -0,480 -0,468 -0,424 -0,396  -0,359
RT/MPO -0,410 -0,440 -0,438 -0,451 -0,442 0,500 0,573
IC/PT 0,503 0,649 0,880 0,829 0,705 0,681 0,881
VBP/REC 0,983 0,986 0,988 0,991 0,992 0,992 0,992
VA/REC 0,850 0,864 0,855 0,861 0,848 0,884 0,822
EX/REC 0,517 0,510 0,511 0,497 0,486 0,497 0,492
VA/VPB 0,895 0,916 0,900 0,897 0,885 0,844 0,865
EX/VPB 0,503 0,492 0,490 0,480 0,474 0,472 0,348
p-valor 0,0001 0,0000 0,0000 0,0003 0,0002 0,0000 0,0002

Fonte: Elaborado pelos autores.

Os resultados da estatistica KMO e do teste de esfericidade de Bartlett (Tabela 3) indicam
que a comparacdo das correlacBes simples e parciais das varidveis analisadas, permitem nao
rejeitar a hip6tese nula de que o conjunto de dados precede escores adequados para a analise
fatorial. Os resultados dos testes foram significativos em nivel de 1% de probabilidade para ambos
o0s anos, confirmando a adequacdo da analise de interdependéncia.

Tabela 3 — Resultados da estatistica KMO e do teste de esfericidade de Bartlett

o Coeficiente de correlagéo
Estatistica 2010 | 2011 | 2012 | 2013 | 2014 | 2015 | 2016
Teste KMO 0,693 0,686 0,658 0649 0,623 0,663 0,629
Teste de Bartlett (~ qui-quadrada) 849,5 904,99 1018,8 10164 9514 938,1 10239
df. 55 55 55 55 55 55 55
p-valor 0,000 0,000 0,000 0,000 0,000 0,000 0,000

Fonte: Elaborado pelos autores.

Apresenta-se na Tabela 4 as comunalidades estimadas para o conjunto de dados, as quais
correspondem a componente aditiva da variancia da matriz de correlac@es de cada ano. Os dados
reportados indicam que todas as variaveis escolhidas para analisar os padrdes setoriais da industria
criativa apresentam forte relagdo com os fatores retidos, dado os valores préximos de 1. Os
resultados apontam também que as variaveis PT, REC, VBP e VA sdo as mais relevantes na
explicacdo da variancia total das variaveis, de modo que o agrupamento setorial da industria
criativa ¢ fortemente influenciado por essas variaveis. Portanto, as diferencas internas da
industria, grosso modo, sdo refletidas pelo desempenho econémico.



Tabela 4 — Comunalidades estimadas para a industria criativa — 2010-2016
Coeficiente de correlacéo
2010 | 2011 | 2012 | 2013 | 2014 [ 2015 | 2016

Variareis correlacionadas

EMP 0,769 0,747 0,747 0,739 0,732 0,712 0,703
RT 0,750 0,768 0,787 0,773 0,707 0,780 0,775
MPO 0,779 0,737 0,756 0,795 0,754 0,768 0,742
REM 0,665 0,650 0,634 0,646 0,586 0,597 0,606
ESC 0,653 0,694 0,690 0,686 0,673 0,720 0,696
PT 0,781 0,843 0,947 0,922 0,860 0,832 0,934
REC 0,922 0,923 0,925 0,930 0,927 0,934 0,916
VBP 0,950 0,952 0,953 0,953 0,952 0,955 0,949
VA 0,876 0,885 0,879 0,879 0,862 0,853 0,849
IC 0,765 0,822 0,927 0,907 0,876 0,827 0,917
EX 0,673 0,651 0,630 0,618 0,632 0,631 0,652

Fonte: Elaborado pelos autores.

Utilizando-se o critério de Kaiser (1958), a escolha dos fatores representativos de
padronizacéo setorial da inddstria criativa deu-se pela selecdo dos autovalores superiores a 1. Para
o0 periodo analisado, apenas 4 componentes tiveram autovalores superiores a 1, os quais explicam,
conjuntamente, 70,5% da variancia dos dados analisados. Nesse caso, cada componente fatorial
corresponde a 1 padrdo setorial da industria criativa. A reproducdo do mesmo numero de
autovalores retidos em todo o periodo estudado fornece um indicativo de que o comportamento
setorial dos setores criativos brasileiros gravita em torno das mesmas caracteristicas em todos o0s
anos, o que reforca os padrbes encontrados. Com o objetivo de identificar as variaveis
deterministicas na formacdo dos quatro padrfes encontrados, procedeu-se a rotacdo dos fatores
pelo método Varimax, cujos dados sdo exibidos na Tabela 5. Esse procedimento teve por
finalidade extremar os valores das cargas fatoriais, de modo que cada varidvel fosse associada a
um fator, para valores rotacionados maiores que 0,5. Os fatores foram normalizados pelo critério
de Kaiser, com rotacdo obtida em 5 interacdes para os anos de 2011, 2013, 2015 e 2016 e em 8,
4 e 6 interacGes para 0s anos 2010, 2012 e 2014.

Tabela 5 — Fatores rotacionados pelo método Varimax — 2010-2016

Padréo Variavel
Setorial |[EMP | RT |MPO|REM| ESC | PT

REC | VBP | VA | IC  EX

1 0769 -0076 0,014 0,098 -0,142 0,041 0,927 0,946 0,907 -0,035 0,667
S 2 -0392 -0852 0464 0,747 0,386 0,230 0,175 0,190 0,221 0,019 -0,445
& 3 -0084 -0047 -0,054 0,276 -0,097 0,839 0,054 0,057 0,056 0,854 -0,130
4 -0,132 -0,130 0,749 -0,145 -0,689 -0,154 0,172 0,127 -0,045 0,184 0,115
1 0,764 -0,087 -0,002 0,088 -0,110 0,043 0,933 0,949 0,913 -0,025 0,651
= 2 -03% -0869 0630 0669 0,166 0,161 0,190 0,203 0,203 0,071 -0,399
& 3 -0085 -0065 0,007 0364 -0,030 0,895 0,071 0,074 0,053 0,889 -0,130
4 0,017 -0,047 -0,584 0,249 0,808 0,122 -0,108 -0,071 0,081 -0,164 -0,228
1 0765 -0,094 0,004 0,077 -0,118 0,018 0,931 0,948 0,910 0,000 0,639
N 2 -0381 -0882 0559 0689 0276 0,141 0,184 0,199 0,215 0,046 -0,413
& 3 -0079 0019 0041 0,341 -0,004 0,960 0,063 0,067 0,046 0,956 -0,111
4 -0,099 -0,002 0,664 -0,192 -0,775 -0,070 0,141 0,105 -0,059 0,103 0,197




Tabela 5 — Fatores rotacionados pelo méetodo Varimax — 2010-2016

Padrio Variavel
Setorial |[EMP| RT |MPO|REM| EsC | PT |[REC|VBP| VA | IC EX

1 0,742 -0,118 0,044 0,091 -0,096 0,033 0,936 0,950 0,912 0,014 0,625

® 2 -0393 -0692 0871 0332 -0,216 0,026 0,215 0,202 0,103 0,068 -0,199
& 3 -0102 -0,038 0,059 0,339 -0,033 0940 0,091 0,095 0,058 0,949 -0,125
4 -0,155 -0,528 -0,172 0,642 0,793 0,194 -0,007 0,027 0,180 -0,036 -0,415
1 0,743 -0,103 0,014 0,093 -0,120 0,031 0,923 0,938 0,894 0,021 0,637
% 2 -0400 -0829 0582 0,702 0,244 0,242 0,211 0,228 0,234 -0,009 -0,413
& 3 -0088 -0085 -0,079 0,174 -0,030 0,888 0,092 0,081 0,068 0,932 -0,127
4 0110 0,031 -0,640 0,234 0,774 0,106 -0,148 -0,118 0,056 -0,082 -0,199
1 0,711 -0,134 0,015 0,154 -0,093 0,027 0,937 0,948 0,897 -0,009 0,613
v 2 -0429 -083 0,784 0,468 -0,006 0,028 0,203 0,210 0,161 0,038 -0,313
& 3 -0118 -0,047 0,014 0474 -0,001 0,901 0,093 0,102 0,073 0,897 -0,162
4 -0,089 -0,246 -0,3%0 0,359 0,844 0,137 -0,072 -0,039 0,132 -0,147 -0,362
1 0707 -0115 0,002 0,149 -0,095 0,031 0,928 0,946 0,902 0,000 0,627
© 2 -0425 -085 0,759 0470 -0,031 0,041 0,203 0,200 0,135 0,000 -0,332
& 3 0122 0,001 0030 0467 0,007 0,960 0,098 0,111 0,062 0,953 -0,142

4 -0,08 -0,172 -0,406 0,381 0,828 0,103 -0,069 -0,037 0,118 -0,095 -0,358

Fonte: Elaborado pelos autores.

Para a caracterizacdo dos padrdes setoriais encontrados, adotou-se o critério hierarquico
(&rvore-estruturada), utilizando-se de diagramas treemappping para exibir o peso dos fatores
rotacionados na dimensdo setorial revelada por cada padrdo identificado. Conforme apresentado
na Figura 1, o primeiro padréo setorial remete a um agrupamento de atividades econémicas
criativas intensivas em escala e volume de negdcios. Essa caracteristica € evidenciada pelo
namero de atividades agrupadas em torno das variaveis VBP, REC, VA, EMP e EX. Este padréo
setorial ndo apresentou variacdes estruturais significativas entre 0s anos, o que sugere um alto
grau de rigidez no interior das atividades.

PADRAO SETORIAL 1
W EMP
! W RT
“ MPO
------- 2010
H REM
AAAAAAA 2011
M ....... 2012 VBP; 9,458E-01 e
%0 el VL Ll eeeeeee 2013 il
------- 2014 VA; 9,066E-01 EMP; 7,688E-01 W REC

W vBP
W VA
Nl

REC; 9,269E-01 EX; 6,665E-01

Figura 1 — Padrdo Setorial 1: atividades intensivas em escala e volume de negocios.
Fonte: Elaborado pelos autores.

As principais atividades agrupadas nesse padrdo integram os setores de Moda, Publicagéo,
Artesanato e Producdo de Artefatos. Presume-se que, no interior desses setores, coexistem
processos produtivos e niveis tecnoldgicos diferenciados, de acordo com a escala produtiva e a
variedade de bens e servicos criativos transacionados. Portanto, infere-se que esse padréo setorial
se distingue pela existéncia de economias de escala, incorporagdo de tecnologias decorrente de
fornecedores (PAVITT, 1984), presenca da criatividade organizacional, marcada por processos
de aprendizagem de uso, execucdo, interacdo e imitagdo (KAUFMAN; BEGHETTO, 2009) e
fortes nexos de complementariedade. Esses resultados corrobora as evidéncias encontradas por
Lee e Drever (2013) para Londres, de que a escala e o tamanho da empresa influenciam a



conformacdo do interior da industria criativa.

De acordo com a Figura 2, o segundo padrdo setorial identificado corresponde ao
agrupamento de atividades econdmicas da indlstria criativa intensivas em méo de obra,
caracterizado principalmente pelos autovalores das variaveis MPO e REM. Sdo agrupados nesse
padrdo setorial atividades ligadas aos setores de Artes e Criacdo Artistica, Engenharia e
Arquitetura e Servicos Criativos Personalizados. A literatura econdmica reconhece que muitas
das atividades criativas sdo intensivas em mao de obra, sobretudo, atividades ligadas a cultura —
criagdo e expressdo, patriménio historico e turismo cultural, por exemplo. Este resultado é
coerente com o0 encontrado para o Brasil por Machado, Simdes e Diniz (2013), de que o pais
abriga um extenso cluster artistico e cultural, de baixo dinamismo tecnologico.

Cabe destacar, que este padréo setorial apresenta um leve descompasso ao longo dos anos,
determinado pelo comportamento dos autovalores das variaveis REM, ESC e PT. Uma explicacéao
para este resultado pode ser atribuida ao peso que a informalidade exerce sobre 0s setores criativos
intensivos em mao de obra, com reflexos sobre a dindmica estrutura ocupacional setorial.
Ademais, destaca-se que muitas dessas atividades sofrem efeitos sazonais ou apresentam efeitos
ciclicos, como é o caso dos servicos criativos de preservacdo e restauracdo de patrimonio
histérico, ligadas & Engenharia e Arquitetura. Essas atividades lidam com mé&o de obra
especializada, mas com contratos intermitentes (MOSSING, 2011).
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Figura 2 — Padrdo Setorial 2: atividades intensivas em mao de obra e criatividade cultural.
Fonte: Elaborado pelos autores.

Com base na Figura 3, observa-se que o terceiro padréo setorial identificado é formado
por atividades da industria criativa intensivas no uso de tecnologia ligadas aos setores
Audiovisual, Design e Publicidade e Servicos Relacionados. Os resultados sugerem que as
atividades econdmicas agrupadas nesse padrdo de organizacdo setorial incorporam tecnologia
através de investimentos em bens de capital e insumos criticos, visto que o regime setorial se deu
em razdo dos autovalores das varidveis IC e PT. Ainda que obtidos por metodologia distinta, esses
resultados assemelham-se as evidéncias de Lazzeretti, Boix e Capone (2008), de que as inddstrias
criativas intensivas em tecnologia mobilizam capacidades dinamicas — cognitivas, tecnoldgicas e
organizacionais — que lhes habilitam absorver as tecnologias provenientes dos fornecedores de
bens de capital e insumos criticos.
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Figura 3 — Padrdo Setorial 3: atividades intensivas em tecnologia.
Fonte: Elaborado pelos autores.



As atividades criativas aglutinadas nesses setores vinculam-se ao segmento de midia,
altamente dependente de equipamentos de tecnologia da informacdo e comunicagdo, que
envolvem Cinema, Radio e Televisdo, por exemplo. Nesses segmentos, as inovagdes de produto
e processo sdo cada vez mais constantes, 0 que exige mudancas significativas no arranjo de
engenharia microeletronica, computacional e de design dos equipamentos de midia. Ao mesmo
tempo, as inovagdes incrementais promovidas por essas atividades incitam o esforco inovativo
dos setores fornecedores de componentes e hardware, que para viabilizar inovagdes tecnoldgicas
no segmento cinematografico, por exemplo, exige sinergia para gerar transbordamentos
tecnoldgicos setoriais ao longo de toda uma cadeia. Essas caracteristicas sugerem que esses
setores apresentam um aprendizado fortemente baseado em interacéo.

Conforme a Figura 4, o quarto e Gltimo padréo setorial encontrado para a industria criativa
brasileira é formado por atividades econémicas intensivas em criatividade cientifica (skill), visto
que esse agrupamento setorial se deu em torno da variavel e ESC, REM, VA e PT. Sdo aglutinados
nesse padréo setorial as atividades econdmicas vinculadas aos setores criativos de Software,
Games, Aparelhos e Plataformas Digitais e Biotecnologia. Este resultado é esperado e aderente a
literatura, considerando que a classe criativa especializada possui salarios elevados e cuja
producéo respondem pela maior parcela do valor adicionado.

PADRAO SETORIAL 4
W EMP

EMP

M RT
MPO

M REM

M ESC
PT

REM; 2,185E-01

REM ... 2014 W REC

W vBp

u VA

| Nl[e

ESC; 3,690E-01 VA; 6,617E-02

Figura 4 — Padrdo Setorial 4: atividades intensivas em criatividade cientifica.
Fonte: Elaborado pelos autores.

De modo geral, atribui-se este padrdo setorial uma base de conhecimento codificado
proveniente da qualificacdo profissional do pessoal ocupado. A criatividade cientifica
corresponde ao desenvolvimento sistematizado de processos heuristicos que culminem em
mecanismos de ideagdo no ambito da firma, de forma que o conhecimento codificado contribua
para o desenvolvimento de bens e servicos criativos sofisticados, geralmente, tecnoldgicos, mas
que podem, eventualmente, conter ativos culturais. E o caso, por exemplo, do segmento de jogos
eletrbnicos, que atrela narrativas culturais a elementos computacionais, 0 que resulta em bens
altamente dependentes da criatividade cientifica, como equipamentos (game players e consoles),
aplicativos para dispositivos mdveis e equipamentos similares.

Presume-se que o0 processo de aprendizagem contido nesse padrdo setorial é continuo,
baseado em busca de informacdes e atividades de P&D, spillovers interindustriais e aprendizado
decorrente do avanco cientifico. 1sso porque o processo de ideacdo dessas atividades criativas €
altamente dindmico e especializado, tornando o processo sistematico de desenvolvimento e
adaptacdo de novos produtos e servigos. Além disso, essas atividades interagem com clientes,
fornecedores e atividades complementares, como por exemplo o segmento de tecnologia da
informagdo que produz contetido para celulares. Essas evidéncias corroboram com os trabalhos
Bertacchini e Borrione (2013) e aponta que a inddstria de criatividade cientifica apresenta uma
configuracdo muito distinta em relacdo as demais ICs.



5. Consideracoes finais

Embora a agenda de pesquisa centrada no estudo da industria criativa tenha avancado nos
ultimos anos, séo escassos 0s estudos que exploram os padrdes setoriais em setores desta natureza,
sobretudo, entre os paises emergentes, como o Brasil. Assim, este artigo € uma contribuicdo
importante para essa literatura, uma vez que fornece um diagnostico setorial para essa economia
e especifica uma taxonomia setorial a partir das regularidades estatisticas reproduzidas pelos
dados selecionados na estratégia empirica, 0 que se constitui em um avangando em relacdo aos
estudos nacionais que utilizam dados ocupacionais como proxy da atividade criativa. Ademais, a
investigacdo realizada se destaca ao adotar um conceito de industria criativa mais alinhado a
literatura internacional, delineando setores criativos em que a criatividade €, concomitantemente,
um insumo e um produto/servico dotado de valor simbolico (artistico, tecnoldgico e/ou
cientifico), passivel de protecéo intelectual ou registro.

Os resultados esbarram-se na limitacdo do alcance, uma vez que por utilizar dados
secundarios disponiveis ndo foi possivel considerar atividades informais, limitacdo similar as
reportadas por importantes artigos da literatura internacional. Ainda assim, os resultados
encontrados fornecem evidéncias empiricas promissoras ao debate. Pela analise descritiva, pode-
se concluir que industria criativa brasileira apresenta uma configuracdo setorial heterogénea,
qguando considerado a dispersdo e a amplitude das variaveis que expressam as caracteristicas das
empresas, o desempenho econdmico e o mercado de trabalho entre as 107 atividades econdmicas
investigadas. Essas evidéncias conflitam com a interpretacdo de homogeneidade da inddstria
criativa, sobretudo, em relacdo a tradicdo tedrica focada na criatividade artistica/cultural,
predominante entre estudos sobre industria criativa no Brasil.

Revelar essas diferencas € importante, pois orienta os policy makers a captarem as
especificidades setoriais ao se formular politicas publicas destinadas a indUstria criativa. Em
relacdo a analise de interdependéncia das matrizes de correlacGes, uma descoberta que merece
destaque refere-se ao comportamento da varidvel Regime Tributéario (RT), que apresentou duas
correlagdes negativas, sinalizando que o nimero de empresas optantes pelo simples nacional é
acompanhado por uma reducdo na Remuneracdo Média dos Trabalhadores (REM). Infere-se que
atividades econdmicas caracterizadas por empresas de pequeno porte fornecem uma remuneragao
menor, quando comparada aquelas ndo optantes do simples nacional. Outro resultado semelhante
corresponde a correlacdo negativa observada com a Média do Pessoal Ocupado (MPO), que
indica que uma reducdo da MPO a partir do aumento do numero de empresas optantes pelo
simples nacional ocorrido em 2015.

A partir de 2015, a opcdo pelo simples nacional passou a ser permitida para mais 140

novas atividades econémicas, com destaques para aquelas integrantes do setor de artes e criacdo
artistica, servicos criativos personalizados, software, jogos de computador, aparelhos e
plataformas digitais. Essa politica econdmica do governo brasileiro pode ter contribuido para a
reducdo da informalidade, sem, contudo, impactar positivamente sobre o nivel de registros
formais de emprego. Na andlise de reducdo dimensional, a varidvel RT ndo apresentou
autovalores positivos para nenhum dos anos, revelando se tratar do Unico fator rotacionado
incapaz de explicar a formacéo de padrdes setoriais na industria criativa do pais.
A partir das comunalidades e dos fatores rotacionados, foi possivel identificar que a industria
criativa brasileira apresenta quatro padrdes setoriais distintos, explicado, em grande parte, pela
direcdo da trajetdria tecnologica no interior da industria e pelo desempenho econémico. Captou-
se evidéncias de que no Brasil, a indUstria criativa diferencia-se pela intensidade de escala, pelo
volume de méo de obra e pelo emprego de criatividade tecnologica e cientifica.

As caracteristicas dos padrdes intensivos em escala e médo de obra/criatividade cultural
apresenta semelhancgas em relacao as evidéncias internacionais. Nao obstante, nossas evidéncias
sugerem que, diferente do reproduzido por outros paises, Reino Unido, Espanha e Italia, por
exemplo, aindustria criativa do Brasil apresenta um grau de sofisticacdo menor, pois a intensidade
do uso de criatividade cientifica restringe-se a poucos setores. No geral, os clusters especificados
a partir dos fatores rotacionados, indicam que o padrdo intensivo em escala abriga empresas cujo
esforgo inovativo é eminentemente absorvido de fontes externas, a partir de processos de



aprendizado por interagao e imitagdo, enquanto no padréo intensivo em méo de obra e criatividade
cultural os processos de aprendizagem sdo mais tacitos. As evidencias sugerem que o esforco
inovativo das empresas agrupadas no padrdo intensivo em tecnologia € misto, com absorcao de
conhecimentos codificados externos, incorporacdo de maquinas e equipamentos, bem como
esforgos de treinamento e marketing. Nos segmentos padronizados por criatividade cientifica,
infere-se que o esforco inovativo se da principalmente por processos de aprendizagem de pesquisa
e conhecimento codificado.

Essas diferencas em termos intersetoriais apontam, em conformidade com literatura
internacional, que o esfor¢o inovativo e a base de aprendizado setorial da indUstria criativa se
modificam em funcdo da criatividade adotada — artistica, tecnoldgica e cientifica. No geral,
setores baseados em criatividade cultural reproduziram padrdes inovativos menos intensivos em
tecnologia, quando comparado aos setores baseados em criatividade tecnoldgica e cientifica.
Desse modo, seria interessante que pesquisas futuras examinassem os padrdes inovativos a partir
de uma andlise desagregada por tipo de industria criativa (cultural, cientifica ou tecnoldgica), e
com o auxilio do survey de inovacdo do IBGE (PINTEC), para ampliar o diagnostico revelado
neste artigo, de modo a expandir a percep¢éo sob a estrutura da inddstria criativa e o seu potencial
enquanto estratégia de desenvolvimento econémico.

Sectoral patterns of the Brazilian creative industry

This article aims to analyze the composition and sectoral organization of the Brazilian creative industry
based on the productive, technological and occupational structure. Using correlations matrices and
applying the methods of dimensional reduction and cluster analysis to datas, the research specifies a
taxonomy for the creative industry in Brazil. The results show that the Brazilian creative industry presents
sectorial differences according to the type of creativity — cultural, scientific and technological — inserted
as capabilities in its production process. Four sectoral patterns are identified, called the creative industry
intensive in scale, in labor/cultural creativity, in technology / capital goods and in scientific creativity.

Creativity. Innovation. Creative economy. Creative cluster. Brazil.
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